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| Contenido Analitico

A lo largo del presente documento, se presentan un conjunto de analisis que sirven como muestra de la labor que he realizado, hasta la fecha —si
bien me encuentro en constante proceso de investigacion y aprendizaje- tanto en mis proyectos personales y formativos como en lo aplicado en mi

experiencia en el contexto del futbol profesional.

Empleando los datos para aportar valor en:
¢ Anadlisis de Situacion
- Evolucion de Métricas

- Contextualizacion de Métricas

* Analisis de Actuaciones (Pre y Post-Partido):
- Situaciones Defensivas
- Contruccién Posicional
- Creacién de Oportunidades

- Transiciones (defensiva y ofensiva)

¢ Analisis de Contrataciones | Scouting y Deteccién del Talento
- Métricas Avanzadas & Rankings
- Informes de Jugador
- Segmentacion: Modelos de Juego de Equipos y Roles de Jugador

- Algoritmos de Similitud

- Sistemas de Recomendacién / Adecuacion

Dindmicas de Presentacion

Informes / Presentaciones especificas
Aplicaciones interactivas en herramientas de visualizacién:
- Power Bl
- Tableau
- Streamlit
Reportes periédicos recurrentes:
- Informes de jugadores en listas de seguimiento
- Reportes pre-partido: informe del rival
- Reportes post-partido: Analisis de Rendimiento

- Informes de rendimiento del equipo en diversas fases de
juego en un periodo determinado (ej: Gltimos 5 partidos).




W Casos de Aplicacidn (e

- Deteccidn de fortalezas propias a incidir en la preparacion del partido, mediante el estudio de patrones de juego en el
' conjunto propio y en el rival.

- Seguimiento de la evolucién del equipo en fases de juego clave para la ejecucién del modelo de juego, a partir de
indicadores especificos —ej. % de Recuperaciones Inmediatas tras Pérdida por Zona-.

- Obtencion periddica de lideres, por competicion y/o por club, en métricas especificas, para alimentar y optimizar la
' estrategia de seguimiento de jugadores o contemplar el desempefio del equipo en un area de interés.

- - Informes detallados sobre la actuacién agregada de jugadores que son objetivo en el mercado.

- - Deteccion objetiva de perfiles asequibles que se adapten a un determinado contexto tactico, reduciendo la incertidumbre en
' las incorporaciones.

- Obtencién de jugadores que puedan reemplazar a una posible venta, aproximandose a su nivel y bajo el minimo coste
econdémico.




| Anélisis de Situacidn | Evolucion de Métricas Cret
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LaLiga 22/23 ha dominado el 42.42% del tiempo efectivo disputado
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Permite establecer una imagen global, a nivel de una temporada Este diagrama dibuja el flujo de valor generado con balén a lo largo
completa o, si se desea, un periodo de tiempo mayor, acerca del de un partido, basandonos en el modelo VAEP. Permite obtener
rendimiento continuado del equipo, basando dicha medicién en una vision general de las fases de dominio que han existido a lo
indicadores objetivos de rendimiento — en este caso, Goles largo de un partido, asi como de qué grado de control ha
Esperados a Favor vs. en Contra, contextualizados mediante una necesitado un determinado equipo para anotar. Se extrae, ademas,
media movil-. Con este tipo de andlisis enfocados a nivel global se una idea sobre el equipo que ha controlado el juego, permitiendo
puede medir el grado de competitividad del equipo en base a lo establecer conclusiones y andlisis alejados del resultado final.

que genera en el campo.


https://socceraction.readthedocs.io/en/latest/documentation/valuing_actions/vaep.html
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Mapa xG Diagrama de Valor Ahadido en Posesion

Expected Threat (xT) —basado en la ldgica de los xG- es uno de los
multiples indicadores avanzados que se emplean para otorgar valor a
cada accién realizada en el transcurso de una jugada, en base a lo que

acerca al equipo a la posibilidad de marcar en préximas acciones.

Pueden derivar en la generacién de un amplio conjunto de
visualizaciones, entre la que destacamos este campograma de
dominio, en el que comprobamos en qué zonas se genera, para un
partido, mas peligro, y qué jugador lidera al equipo en dicha parcela.

Esta visualizacidn sitla sobre el campo el punto concreto desde el que
se realiza cada tiro en un partido, clasificAandolo ademas segun la
calidad que representa dicha oportunidad de gol. Para llevarlo a cabo,
se aplica un modelo de xG —Goles Esperados- que vincula, a cada tiro,
en base a sus caracteristicas (zona, angulo, superficie de golpeo), una
probabilidad de acabar en gol.



REAL MADRID | 42.93% DIFXCMP

| Andlisis de Situacién

% Diferencial Acierto en Pases | Real vs. Estimado, por Zona | LaLliga 22/23

‘Acumulado Temporada | Pases y Centros en Juego Abierta
Se mide la calidad, por cada equipo, en |a ejecucitn del Pase respecto al % de acierto estimado por el modelo xCMP

BARCELONA | +2.18% DIFXCMP

VILLARREAL | +1.30% DIFxCMP

ATLETICO | +1.12% DIFXCMP
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REAL SOCIEDAD | +0.95% DIFXCMP

GIRONA | +0.67% DIFXCMP

REAL BETIS | +0.61% DIFxCMP

SEVILLA | +0.53% DIFXCMP

Y

oAt B

ﬂ;o @

VALENCIA | -0.15% DIFXCMP

(OSASUNA | -0.18% DIFXCMP

ESPANYOL | -0.25% DIFXCMP

MALLORCA | -0.26% DIFXCMP
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ATHLETIC BILBAO | -0.30% DIFxCMP

1 P

CELTA VIGO | -0.37% DIFXCMP

ELCHE | -0.43% DIFXCMP

ALMERIA | -0.52% DIFXCMP

1) 1D

REAL VALLADOLID | -0.78% DIFXCMP

RAYO VALLECANO | -0.79% DIFXCMP

CADIZ | -1.48% DIFxCMP

10w

GETAFE | -2.11% DIFXCMP
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Contextualizacion de Métricas

DAP - Diferencial (%) de Acierto en Pases s/xCMP

Top 15 | LaLiga 22/23

: xPass

Jugador Minutos N. Pases xPass% DAP%*
é Matija Nastasic 9288 298 75.9 515
tgmﬂrygu 2591 1050 834 4935
(g Toni Kroos 2320 2482 86.7 4,837
%Frﬂnl;\e d; Jong 7 2716 7 2320 as,z; 7 4.408
W andon Gorosobel 158 l049  s0a ados
k4 Aitor’Par;des 7 947 521 85.0 7 4384
é Martin Valjent 2888 1123 75.9 4.167
Maeivise 2 1 sss s
4] Warka Hermoso 2260 1515 w29 4042
wEri: VGarc’\‘a 1545 7 1257 87.3 2.034
T —— e s me aos
é’ Lisandro Magallan 997 391 a0.2 3.958
& Aurélien Techouaméni 2282 1700 89.3 3.871
@assamena e e om0 am
- ....m.j.r;a;c.r.‘ﬁ.s.t;n.s.;n ..1.8‘.;.7. S 1507 904 - 3761

Pees y Centrss o Joego Ao opta

+300 Minutos

Modelos de Ejecucion de Pase (xPass)

Llamamos xPass —como asi lo denomina Statsbomb- al
indicador que define la probabilidad de que éste se
complete y sea recibido por un compafiero. De forma
subsidiaria, también aporta informacion sobre el valor,
dentro del conjunto de una determinada posesion, que
dicho pase genera.

El modelo de xPass desarrollado calcula la probabilidad de
acierto en base a un conjunto de variables que surgen de
los datos de eventing: posicidn, distancia y dngulo de inicio
y fin, tipo de pase —centro, balén largo/corto, en
profundidad, balén parado o corrido-, superficie del cuerpo
y tiempo transcurrido respecto al evento anterior.

Para analizar e interpretar este indicador, entre otras
métricas subsidiarias, podemos encontrar el DAP -
diferencial de acierto en pases- que compara el acierto real
del jugador con lo que el modelo xPass predice. Mostramos,
a la izquierda, el diferencial por zona para cada equipo de
Laliga en la temporada 2022/23; y a la derecha el ranking
por jugador, donde Matija Nastasic, como podemos
comprobar, acierta un 5.15% mas de envios respecto a lo
esperable en base a las caracteristicas de dichos pases, y
figuran en posicion destacada dos de los mayores
referentes del mundo en generaciéon a partir de juego
posicional: Toni Kroos y Frenkie de Jong. Asimismo,
sorprende el indicador de Rodrygo Goes, que consigue un
acierto marcadamente superior al predicho cuando

habitualmente debe intervenir en zonas muy avanzadas del
campo.




| Andlisis de Situacidn | contextualizacién de Métricas: VAI e

xG Agregado en Origen, por Zona de Inicio de la Posesién | LaLiga 22/23
AL
®

L . Zanas en las que se originan las secuencias que generan mayor valumen de peligro
Lideres en VAI, por Zona | LaLiga 22/23 =0 Acciones Efectivas en Juego Abierto realizadas en los 3" Iniciales de cada Posesién acabada en Tiro

Valor Generado de las Secuencias en las que el jugador interviene en su inicio (3" iniciales de cada posesién) f@; BARCELONA REAL MADRID ATLETICO ATHLETIC BILBAO VALENCIA

Se toma en cuenta el valor marginal de la accién (xT) y el peligro de la secuencia (xG) T HiiiH .
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Valor Generado en Iniciacion (VAI)

Este indicador mide la capacidad de un jugador de generar situaciones de peligro en el comienzo de las posesiones-3” iniciales-. Para el calculo
se tiene en cuenta tanto el valor individual aportado en la accién de iniciacidon de jugada como la calidad de la ocasidn de gol que se acaba
generando —xG-. llustrandolo sobre un campograma, como se hace en la visualizacion de la izquierda, podemos conocer, para cada zona del
campo, qué jugador lidera en este indicador dentro de LaLiga 22/23. A su vez, a la derecha, vemos las zonas en las que cada equipo del
campeonato origina las secuencias que generan las ocasiones de mayor valor.




" Andlisis de Actuaciones | Situaciones Defensivas %*Pw

Recuperaciones en Campo Rival - Desde 2022-11-20 hasta 2022-12-17 ’iﬁ‘\}; . . . . \’;‘é
o Recuperaciones tras Pérdida por Zona - Primeros 10 Partidos -
o | .
vs. RB Linense - 2022-11.20 vs. Asociacion Deportiva Merida - 2022-11-27 vs. Pontevedra CF - 2022-12-04 (% de ocasiones en que se recupera el balén en menos de 6 Segundos tras Pérdida)
21| 20.56% sobre el tolal de recuperaciones 31 30.68% sabre el total de recuperaciones 30| 30.00% sobre el tolal de recuperaciones
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vs. Linares Deportivo - 2022-12-07 vs. RC Deportivo - 2022-12-11 vs. AD Alcorcon - 2022-12-17
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Zonas de Recuperacion Alta Efectividad en Presidn tras Pérdida

Es fundamental, para aquellos conjuntos que tratan de llevar la
iniciativa y son agresivos en la presion tras pérdida, el poder medir y
conocer la frecuencia con que el baldn se acaba recuperando
rapidamente tras perderlo. Dividiendo el campo en nueve zonas, se
muestra el % de ocasiones en que el balén se acaba recuperando
antes de que transcurran seis segundos desde la pérdida. Entre
paréntesis, el total de pérdidas y recuperaciones registradas.

Mediante esta visualizacidn, podemos situar el conjunto de
recuperaciones potencialmente peligrosas —a favor del equipo que las
realiza-, midiendo su volumen total y su distribucién a lo largo de
todo el campo rival. En este caso, ademds, en lugar de situar las
acciones a nivel agregado, colocamos diversos campogramas,
representando los ultimos seis partidos, para poder advertir las
diferencias existentes en funcion del rival.




| Andlisis de Actuaciones | Situaciones Defensivas e

Distribucién de Acciones Defensivas vs. Envios Progresivos del Rival en zonas de Anticipacién I 4 .
Racing de Ferrol - Defensas, Ultimos 28 partidos

Pases o Conducciones del Rival hacia adelante que acaban con accion defensiva. Se excluyen saques de banda =)
Se valoran acciones defensivas realizadas fuera de zona (anticipaciones o coberturas)

Acciones de Anticipacion

DAVID CASTRO | 78/162 (48.77%) | 67.08% éxito | Dist.: 33.86m (49.72) JON GARCIA | 61123 (49.59%) | 59.02% éxito | Dist.: 33.17m (47.93) BRAIS MARTINEZ | 63/88 (64.29%) | 77.78% éxito | Dist.: 46.14m (54.02)

Esta visualizacién trata de ilustrar el volumen y efectividad
asociados a las acciones defensivas de anticipacion, esto
es, aquellas que se realizan ante  pases
frontales/progresivos del rival y en un area relativamente
avanzada. El defensor, en estos casos, debe abandonar su
posicion de influencia defensiva para adelantarse y
ejecutar una interceptacion o una disputa.

Medir el volumen de realizacion de este tipo de acciones y
su localizacion habitual, por jugador, ayuda a discernir los
= roles que se establecen entre defensores —identificar, por
//- ejemplo, qué central tiende a guardar la posicion y cual
busca anticipar-, ayudando a disefiar de modo eficiente el

ENOLCOTO 6508 (47715 T4GTH bk D 47.54m (5379 CUACUE FORNCS 2148 W8 674 7145% bl | Ds: A0 U7 FERMANDO PUMAR | 1424 (60355 1.43% bk | D 436 (577) plan de partido. Del mismo modo, conocer el acierto —si

ﬂ dicha accidn defensiva genera una recuperacion de

e posesion para el equipo- condicionard dicha preparacion

:| ,)ﬁ% : |: ] : A |: ] - - |: del partido y sera factor en la toma de decisiones, ya sea si
~

L[ el andlisis se realiza para el equipo propio o para el rival.
BN

\

i®

.
InStat = e Gonro At Dot GO

=  Envio que Genera Accion Defensiva SIN Recuperacion

Acciones Defensivas en frama inicialffinal




| Andlisis de Actuaciones | Situaciones Defensivas e

3 Influencia Defensiva por Jugador AL
' Celta de Vigo | Ultimos 7 Partidos k@ InStat

Reparto de Zonas de Influencia Defensiva

MATIAS DITURG (32) | Perimetro Int.: 21.10 I1AGO ASPAS (79) | Perimetro Int.: 90.30 FRANCO EMANUEL CERVI (75) | Perimetro Int.: 90.20
T =

Foo 8 Aoy se Z&f,_ Tanto si se conciben a nivel agregado —midiendo un conjunto

Bol® de partidos para identificar patrones a medio/largo plazo-

) (lE |: como si se estudian para un encuentro en concreto o una
L parte de él, estas visualizaciones pueden ofrecer una vision

clara sobre la ocupaciéon de espacios defensivos que cada
jugador lleva a cabo.

RENATO TAPIA (57) | Perimatro Int.: §4.40 imetro Int.: 78.50 Perimetro Int.: 74.

Para obtenerlas, se analizan todas las acciones defensivas del
jugador en el periodo estudiado, que seran representadas
° L como puntos dispersos a lo largo del campo, y se traza una
caja convexa con aquellos puntos que se sitlen préximos a un

Zonas de Influencia Defensiva por Defensa centrOIde
Celta de Vigo vs. Valencia | 2022-05-21
& [ .. InStat’ Como resultado, obtenemos un area representativa que
! / enfoca la localizacidn del esfuerzo defensivo del jugador, con
ecy un perimetro que vendra dado por la dispersion —el terreno

gue tiene la capacidad de cubrir o al que es capaz de acudir en
ayudas-. A efectos de conjunto, ayudara a identificar no sélo la
estructura defensiva del equipo en cuestién, sino conductas
concretas, como el reparto de roles de un doble pivote o la
asignacion de ayudas de los extremos o interiores a los
laterales.

_Kevin Vakquez 1




| Andlisis de Actuaciones | Transiciones

Mapa de Transiciones Ofensivas N

Acciones que finalizan con tiro o incursién en area rival | Acumulado Temporada i sinC
Heatmap segun el total de goles esperados por partido generados por zona »  Incursiones en Area
Se miden los segundos transcurridos entre |a recuperacion y el tirofincursion = Tiros

|I'Istat' El 48.70% de los xG surgen de transiciones (0.72xG/Partido) | En campo rival - 50.82% ()
Acaban en tiro: 4.24% | Generan balén al area: 9.74% | Tiempo Medio de Transicion Productiva: 11.98"
En Campo Rival - %Total: 32.71% | Acaban en tiro: 7.37% | Generan balon al area: 16.75% | Tiempo Medio de Transicion Productiva: 8.43"

Matriz de Transiciones, por Zona de Origen

Esta visualizacion ilustra la capacidad del equipo para
generar situaciones de peligro a través de transiciones. Se
mide, concretamente, la calidad de las ocasiones generadas
en este aspecto de juego, observando el origen o inicio de
éste, coloreando de modo mas intenso aquellas areas en las
que se han realizado recuperaciones que han acabado
siendo mas significativas —del mismo modo, un circulo rojo
de mayor didmetro hace referencia a ocasiones de mayor
calidad (xG). Ademds, podemos saber, por zona, el tiempo
medio en segundos hasta la generacién de una ocasién vy el
% de veces que una recuperacién desemboca en accién de
peligro.

Estudiar la evolucion de la métrica durante el acumulado de
la temporada nos permite, ademas, extraer indicadores
agregados (ver pie) de mucho valor para la explotacion y
preparacion tactica de esta fase del juego.

Llamamos transicién ofensiva productiva a todo ataque que
genere una situacion de peligro —entrada en drea o disparo-
, en un intervalo de tiempo inferior a 30 segundos tras
recuperacion.




| Andlisis de Actuaciones

tE

Progresion Vertical Propia por Zona de Inicio de Jugada - Ataques con Duracion 7"+
Promedio de Avance (en metros) durante los 7" Posteriores a la Pérdida - Acumulado Temporada

Transiciones

= Incursiones en Area
= Tiros

EJE X: Segundos transcurridos desde la pérdida | EJE Y: Metros avanzados/retrocedidos respecto al punto donde el balén se pierdefrecupera (Y = 0)
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Expansion Inmediata tras Recuperacion

Un factor determinante en torno a las transiciones es la
capacidad de conseguir progresar con el balén, a nivel
vertical, en el periodo de tiempo inmediatamente
posterior a la recuperacion de baldn. En esta visualizacion,
se muestra la distancia en metros que el equipo es capaz
de progresar en los primeros siete segundos tras robar,
por zona del campo en la que se produce dicho inicio de
transicion.

Su composicion permitira identificar el modo de acometer
las transiciones de un equipo, permitiendo detectar los
puntos en los que éstas se lanzan con mayor vehemencia y
en cuales encuentran mas contencidén, o bien se busca
contemporizar y juntar jugadores antes de lanzar —o
simplemente, si se trata de equipos que no buscan generar
peligro en esta fase de juego-




| Andlisis de Actuaciones | construccién Posicional e

CyD Leonesa 0 - 0 Racing Club Ferrol | 2023-02-05 fk@;

Estructura en Posesién - Racing Club Ferrol | Once Inicial
i indice Centralizacion = 0.072 - David Castro: 84 (31.00%) =

Redes de Pase

Este diagrama pretende plasmar en el campo la estructura
del equipo con balén en un encuentro concreto, asi como
las relaciones existentes entre los participantes del juego
posicional. El tamafio de cada circunferencia obedece a su
nivel de participacion -pases recibidos-, mientras que el
color -de rojo a verde- hace referencia al valor -xT-
aportado con sus pases. Para las conexiones, el sistema es
similar, siendo las lineas anchas las que atienden a
conexiones mas habituales, y las verdes las que, a nivel
sto agregado, mas acercan —o con mayor frecuencia- al equipo
a situaciones de ocasién de gol.

Castro

Adicionalmente, en el subtitulo se refleja el indice de
centralizacion, que mide el grado de dispersidon
/concentracion de las posesiones entre sus miembros,
permitiendo identificar al jugador que absorbe las
responsabilidades organizativas en mayor medida dentro
de la estructura.

Vicente

|
Numero de Pases Completados Valor Generado con Pases (xT)

InStat’ | | | |




" Andlisis de Actuaciones | Construccién Posicional &cH

Pases del Portero Clusterizados | LaLiga 22/23
Ultimos 10 Partidos | Se incluyen Saques de Puerta
PPT = Pases por Partido | PV = Progresion Vertical Media
Ordenados por Progresion Vertical Media, de un primer pase mas corto (REAL MADRID) a un enfoque de salida de balén mas directa (GETAFE)

. .z
REAL MADRID | 30.32 PPT - PV: 12.92 yd. VILLARREAL | 29.95 PPT - PV: 13.92 yd. BARCELONA | 30.08 PPT - PV: 15.91 yd. GIRONA | 26.87 PPT - PV: 16.69 yd. cI u ste rl zaclo n de Pa ses

"l 7 B Z Los algoritmos de clusterizacion permiten segmentar un
e ) @ [ ) @ ) |: numero elevado de eventos que, individualmente, no
- 3 4 revisten relacién entre ellos, otorgandoles una
PPT - PV: 17.68 yd. ATLETICO | 18.97 PPT - PV 18.06 yd. RAVOVALLECANO‘|17.78PPT-PV: 18.43yd. ATHLETIC BILBAO |21.47 PPT -PV: 18.73 yd. categorizacic')n que permite facilitar el anéIiSiS.

5}3"“" e

En este caso, se representan todos los pases realizados por

D

|: [ (> |: los porteros —incluyendo saques de puerta- para todos los
— ] ] equipos de Laliga en las ultimas jornadas de la temporada
SEVILLA|23.97 PPT-PV: 18.97yd.  REAL VALLADOLID | 22.61 PPT - PV: 18.99 yd. 123,00 PPY - PV: 19.51 yd 22/23 El proceso ayuda a detectar patrones clarosen la
_—-1:;"“ — — salida de baldn de cada conjunto y, mediante la
= (D [ : _\) |: comparacion directa en el mismo diagrama, podemos

L diferenciar diferentes enfoques en la salida de baldn, desde
una preferencia muy clara por jugar hacia los defensas, en
la parte alta de la visualizacién, a una preferencia clara por
el envio largo, buscando progresar rapidamente y obtener
|: una situacion clara mediante la segunda jugada —caso de
los equipos que figuran en la parte baja del diagrama-.

PPT - PV: 24.87 yd.

MALLORCA | 18.21 PPT - PV: 28.86 yd. CADIZ | 15.18 PPT - PV: 29.21 yd. GETAFE | 13.84 PPT - PV: 38.67 yd.

7 37 - = En base a la longitud del pase, el tipo del mismo o la
— —1 TS — 2 — . . .
e [ A q I: 1 o |: direccidn hacia la que progresa, se agrupan los pases en
|2 s Le1-) o { . . . H H
EL ! ip =NV, tres categorias que, visualizadas de modo diferenciado,
H | NN
L | | I N S

facilitan los analisis comparativos.

opta ﬁ@ g‘w
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| Andlisis de Actuaciones | Construccion Posicional

@ ALEX REMIRO (Real Sociedad) | Pases en Juego Abierto Clusterizados

LalLiga 22/23 - Ult. 10 Partidos

opta (@

[
Longitud Media de Pase
36,64 yd.
57.42 yd
19.18 yd

> > >
Numero de Pases / Partido Tiempo Medio de Retencion Previo a Pase %Pases con Retencion Previa +5™
3.82 5" 28.28%
1.84 r 30.00%
©3:13.97 c3: 5" ©3:21.47%
ALEX REMIRO (Real Sociedad) opta %;
Pases en Juego Abierto Clusterizados, Zona de Destino | Laliga 22/23, Acumulado Temporada 3 S

Cluster 1
3.82 Pases / Partido (19.44%)

Progresion Vertical Media: 29.18 yd.

Cluster 2
1.84 Pases / Partido (9.38%)
Progresion Vertical Media: 54.49 yd.

Cluster 3
13.97 Pases / Partido (71.18%)
Progresién Vertical Media: 9.23 yd.

Clusterizacion de Pases por Jugador

llustramos de nuevo el modelo de clusterizaciéon para
ofrecer, en detalle, un segundo enfoque de
interpretacién, en esta ocasion a nivel de jugador. El
planteamiento del modelo nos devuelve, para un jugador
en concreto —en este caso un portero- los pases en juego
abierto realizados en un periodo de tiempo de forma
segmentada.

Ademads, dicha segmentacidn nos permite obtener
indicadores asociados, como la frecuencia en la que el
guardameta retiene el baldn por un tiempo prolongado,
con el fin de atraer la presidn, antes de dar el pase -por
tipo de pase resultante del proceso-, la longitud media del
pase o la altura del campo a la que es habitual que se
envie.

En la visualizacion inferior, vemos la distribucion tipica,
por zona del campo, a la que se realizan los envios, por
tipo de pase detectado.




" Andlisis de Actuaciones | construccion Posicional e

Salida de Balén - Pases Progresivos de los Centrales, por Zona de Destino | Ultimos 6 Partidos { \@ :
Pases completados hacia adelante en juego abierto. Se omiten los pases paralelos al otro central -
CF Fuenlabrada - 2023-02-12 Pontevedra CF - 2023-02-19 'es Deportivo - 2023-02-26
681 6238% /el (28,44 o campo rval 816333, Cs/0lal (8.00% o campo vl 7o AR S g v Patrones de Salida de Balén
1 1 — ]
o
Cabe estudiar cudl es el papel, en contexto de salida de baldn, de
la interaccidn entre centrales y el resto de jugadores interiores -
mediocentros, mediapunta y delantero-. Mediante la figura que
se muestra a continuaciéon, observamos la distribucion de los
= pases progresivos dirigidos a los jugadores de las posiciones
\ : fijadas -contextualizando estas métricas sobre el total de pases
progresivos de los centrales-. Nos sirve para analizar el modo en
|—| |—| . . ’ . .
TR RIS e oo R 6 B P TP T 5T que un equipo puede saltar la primera linea defensiva del rival.
vs. Algeciras CF - 2023-03-05 vs. AD Alcorcon - 2023-03-12 vs. CF R'ayn Majadahonda - 2023 DS—_1B . . . .,
ot e came rival) B0 el (20T o campe rival T okl 12,01 2 campe rival) Es interesante, evidentemente, analizar donde se sitlan las
L =1 recepciones de éstos, lo que podemos hacer observando a la

intensidad de las zonas coloreadas. Ademas, en el extremo final
de la flecha que dibuja la trayectoria del pase podemos
identificar, con su dorsal, al receptor. Dado que también se
calculan varios indicadores agregados, podemos dimensionar
facilmente este tipo de envios y conocer el valor de los mismos,
asi como saber qué volumen representan respecto al total de
pases realizados por los centrales.

. ¥4

<

%;/Ha Mv7
i

David Castro; T Quique Tomos: e David Castro 34 (64 157%) 1 0
Jon Garcia: 20 (68.97%) | -0.078xT e Cacte: 20 (714356) | 0,551 QUG Formas: 37 (30 849) | O 42T

IinStat’
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Recepciones en campo rival

Progresién de los Extremos - Zonas de Inicio y Fin de Accién | Ultimos 28 Partidos, Total Agregado ZS
23. Carlos Vicente 7. Heber Pena ED

Secuencias de Progresion Individual

Esta visualizacion se concibe como un modo ilustrativo de
mostrar el desequilibrio individual de jugadores ofensivos,
en este caso los extremos. En la parte superior, para cada
jugador, se plantean las zonas habituales de recepcién del
acumulado de la temporada. Abajo, se disponen las zonas
de finalizacion de las progresiones, capturando tanto
conducciones como pases y centros.

Vemos que, a nivel zonal, el flujo de las acciones es
ligeramente diferente, pese a que los puntos de partida son
muy similares, ya que ambos jugadores tienden a recibir
claramente abiertos. Mientras Carlos Vicente progresa de
modo mas vertical, buscando linea de fondo -ya sea abierto
0 mas cercano al drea pequeia-, se observa que Heber
Pena presenta un mayor porcentaje de sus acciones en
zonas interiores, tanto fuera como dentro del area.

10 Acciones Prog. Efectivas/Partido (45.39% PV) | 0.22xT (59% vPases) 9 Acciones Prog. Efectivas/Partido (54.19% PV) | 0.18xT (44% vPases)
InStat’
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‘?‘ Valor Generado en Incursiones en Tercio Final - Zona de Origen k@
Racing Club Ferrol 5

-
0.0097 xT 0.03 xT [T —

2 A - ‘
Y%
0.003 xT 0.066 xT ‘% .
| Z @
0.034 xT 0.028 xT 0.0 \\‘
7 \
0.0044 xT 0.06 xT 0.023xT ;—,.;45.'\,:‘\ .

0.02 xT

Mapa de Origen de Incursiones a Tercio Final

Esta visualizacidn dispone, por zona de origen, la distribucidon
agregada del valor generado en posesidon —xT- con pases hacia el
tercio final de campo, en el acumulado de una temporada. De
este modo, podemos conocer desde qué zonas se generan envios
de mayor peligro.

Incursiones en Tercio Final que Finalizan en Tiro - Zona de Recepciéon [ ] Pase
XG = Valor Agregado/Partido de los tiros recibidos tras incursion L4 Cooduocicn
XT/90 (Valor Generado por Partido) | % del Valor Generado que se ha completado
Segundos transcurridos entre la incursion y el tiro

Maétricas Empleadas ->

= Valor (xT) de la Incursion

0.016 xG
XT/90: -0.01 (20%)

[ ]
. -
® 0.012x6
° L™ XT/90: 0.03 (18%)
r
L ] @

Incursiones que acaban en Tiro: 6.70% \$
%xG tras i ion con i 16.15% | % i con i 8.94% .
Valor Medio incursién con conduccién: 0.0084 | Valor Medio incursion con pase: 0.011  InStat

Mapa de Destino de Incursiones a Tercio Final

Este mapa distribuye, en base a goles esperados (xG) los puntos
de recepcidn de transiciones desde los que el equipo tiene la
capacidad de generar un mayor peligro. Ademas, se afiade el

tiempo medio transcurrido, en segundos, entre la incursion y el

tiro.




Analisis de Actuaciones

B
e
Incursiones al Area que acaban en Tiro, xG en Origen L)
Racing Ferrol, Campo Rival . Pases
Conducciones, Pases o Centros hacia el Area. Se excluye balén parado A Conducciones
xG/90 = Medidor de la calidad de las ocasiones generadas por el Rival de media por partido =  Centros
Porcentaje de incursiones que finalizan con tiro | Segundos transcurridos entre incursion y tiro

0.01xG X [0.01xG |

|37.50% | 436" 5 14.20% | |415"
°

GENTROS: 0.17xG/50 | 2 537 hasta tiro | 0.96 Acciones Ofensivas hasta Hro | 14.67% acaban en tira | Key Pass index: 92 59% .
PASES: 0.33xG/90 | 3.18" hasta tiro | 1.45 Acclones Ofensivas hasta tiro | 15.30% acaban en tiro | Key Pass Index: 57.14% InStat’
CONDUCCIONES: 0.06xG/90 | 4.92° hasta tira | 1,39 ACCiones Ofensivas hasts Uro | 36.73% acanan en tire

57.80% %G via Fases | 30.80% xG via Centros

Peligro Generado via Incursiones al Area, por Zona de Origen

Esta visualizacion muestra la capacidad del equipo en cuestion de amenazar con
incursiones. Por zona de origen, dentro de una division de areas del campo rival —sin
contar el area-, se mide el grado de peligro procedente de incursiones desde dichas éreas,
ya sea con pases, centros o conducciones, mostrando, para cada una de las zonas, los xG
por partido asociados a dichas ocasiones de gol, el % de acierto en incursiones y los
segundos transcurridos, de media, entre la entrada al area y el disparo.

Debajo de la ilustracion se pueden observar las métricas agregadas de la temporada, que
ayudan a comprobar la calidad y efectividad del equipo en las tres especialidades
mencionadas.

Creacion de Oportunidades e

1-?0 Pases al Area Realizados, %Valor Generado Completado con Exito Ve i)
Ultimos 6 Partidos, Area Rival [ k@

Pases o Cenlros hacia el Area_ Se excluye balen parado
% Calculado a partir del valor (xT) de los pases al area completados sobre el volumen total realizado

Completados: 29% (27)
XGIShot Potencial: 0.43 (+0.00)

Completados: 40% (6115) Completados: 44% (8/18)
xGIShot Potencial: 0.25 (+0.02) xG/Shot Potencial: 0.07 (-0.03)

£

Completados: 47% (3/19)
XG/Shot Potencial: 0.06 {-0.01)

Completados: 67% (6/9)
xGiShot Potencial: 0.07 (-0.03)

Peligro Generado via Incursiones al Area, por Zona de Destino

Esta visualizacion sirve como complemento de la mostrada a la izquierda, dado que ayuda a
comprobar, por zona de recepcion de la incursion, el grado de efectividad (% de acierto), el
volumen de valor generado (%xT completado —valor en negrita-) en la incursién que tiene
continuidad dentro del area —es decir, que no ha sido repelido por la defensa rival- y el grado
de amenaza que esos envios suponen —xG/Shot Potencial (media de goles esperados asociados
a un tiro si éste se produjera en el momento y lugar en el que se produce la recepcion del pase
al drea)-.

Un elevado valor completado vy, por tanto, sefialado en verde en la zona de destino, implica
una elevada rentabilidad (riesgo del pase vs. recompensa/acierto) y, por tanto, una sefial de
advertencia para futuros rivales en lo que se refiere a la vigilancia defensiva en esa zona.
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@ ;:;‘Da" H. c.alhant’glu | 91 ESRInS il Gk Ivl Real Madrid, DMF | ADEQUACY per Player & Role
| Internazionale | TMarkt Value: €35.0M. o . )
Germany | 30 years old | 2721 Minutes | Right-Foot 58 93 73 [ H '
178cm | 76kg N ® e ® @ i i. ® © areo® E i
XG +xA v Ps P .: -—w ; (<4
Progressive passes Touches in box @ chor Man Hg H
|A|ﬁ iy ey ©© © @ COCEDp CINNDO @O ¢ O
g Ronming Midfoidar o o a» m @o
© Support Midnelder Lo
on 50 60 * 70 80 20
Passes to final third A Shot contributions
H. Galhanoglu, Percentiles vs. Selected Position (1231 players) in Selected Leagues
288 Defensive duels won, % 82 64.44 (228°)
& Successful def.actions 54 5.36 (563°)
LongPass Acc, % Passes to Deep Areas
Defensive duels won 57 4.09 (532°)
Tackles + Interceptions 46 5.44 (661°)
Pass Acc, % 98 92.63 (28°)
Progressive Runs. Pass Acc, % Passes to Deep Areas 81 0.99 (234°)
Progressive passes 94 7.01(72°)
Passes to final third 95 7.28 (66°)
LongPass Acc, % 90 68.64 (124°)
Passes Aerial duels won, %
si7 Progressive Runs 74 1.42(324°)
& Passes 98 63.61(20°)
s Ball Receipts 99 55.96(18°)
Ball Receipts 1342 Tackles + Interceptions
Aerial duels won, % 92 58.33 (104°)
Shot contributions 92 1.59(98°)
Defensive duels won, % Defensive duels won L Competont&:Posir Avirigs Soore T inb 26 0.50 (906°)
Highest ouches in box E
¥ 1 Successful def.actions Compettion & Roson * Goors
\(‘é XG + xA 99 051(19°)
) Data in per 90 minutes. Defensive metrics adjusted to team possession
20232024 Season Wyscowt o
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Aleksandar Pavlovié | 89 T. Kroos | 83 Jugador Posicién Rol Score Adecuacién Similitud (Kroos)
MCD MC | Bavem Mnchen | Thiarkd Vaiue: €35.0M. MC MCD | Reaf Madrid | Thtarkt vaie: €001 |
Gema yonrs os X Garman, yoars inutes | Right-Foal ;.
Totem iy e Voo | rheg y s T. Kroos Germany Support Midfielder 83 7,79 100
XG + xA
76 84 66 P sive passea Touches In box 56 84 70 E. Camavinga France Support Midfielder 86 72,85 67,08
L. Modric Croatia Deep-Lying Playmaker 88 71,69 73,86
Passes to final third o i Shot contributions Dani Ceballos Spain Roaming Midfielder 74 70,92 66,76
A. Tchouameni France Deep-Lying Playmaker 77 65,79 54,92
288
F. Valverde Uruguay Roaming Midfielder 89 57,89 58,03
LongPass Acc, %/ D Passes to Deep Areas
. Accurate passes, % (X) vs. Accurate long passes, % (Y)
@ Anchor Man
©  Deep-Lying Playmaker “I’; k;:,':,ds" Paviovie
Roaming Midfielder
Support Midfielder
80
Progressive Runs Acc, %
,5 °
@ Hadziahmetovie $. Lobotka
Passes Aerial duels won, % FEd
i ° Jalr (Vasco da Gama) & Caanci
et H R. Onyedika - Holsgrove
[T=J £
< - @!. Hoedemakers mp b Bentaled
0 44 K . Acgyedo Fifimms )
Ball Receipts Ly Tackles + Interceptions N o &t 'nu o
3 Marc Roga Kyiuttinen
o = &. Paredesy
60 * o Bennacer _Otavio (Atiético Mineiro)
MEC
Defensive duels won, % Defensive duels won @ Sadilek M. Peqgone
Successful def.actions K ;IM
a Compaion & Poation Averego 55 e F. Redondo M. Acbischer
Data in per 90 minutes. Defonuve mwwics a5us1od 10 103 possessn wyscout
@artin Zubimendi °
20232024 Season
& Quighon & Ozcan
50
N. Rovella
8 £ 8 % 2 9
Accurate passes, %

Acceso a App Web Interactiva |—» Str;:mm * Datos de Temporada 2022/2023
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Analisis de Contrataciones | Segmentacion de Equipos

Asignacion de Modelo de Juego por Equipo y Fase

Este procedimiento trata de agrupar un conjunto de equipos analizados,
para cada fase del juego, en diversos grupos o clusters, en base a una
serie de variables descriptivas de la forma de jugar de los equipos,
agrupadas en base a cuatro categorias del juego -Estructura, Defensa,
Construccion y Ataque-.

Con ello, es posible segmentar a los equipos, agruparlos en estilos de
juego similares y definir en qué consiste su planteamiento tactico. En
scouting, los procesos de segmentacién de este tipo tienen gran utilidad
practica, pues permiten ubicar, de forma empirica, a aquellos equipos
que presenten un contexto tdctico similar entre si, lo que facilita la
identificacion de jugadores que se adaptan a modelos de juego similares
al del equipo propio.

A la derecha, se observa un caso de aplicacién practica del modelo, que
otorga al Real Madrid de Carlo Ancelotti —temporada 23/24- una
determinada identidad tactica —ver descripcion de cada fase del juego-.
Adicionalmente, es posible identificar a los equipos que comparten un
mismo cluster en cada una de las fases del juego o en algunas de ellas.
Ante la situacion de necesitar un refuerzo en el centro del campo, los
futbolistas de conjuntos que muestren similitud con el Real Madrid en
base a este modelo y, especialmente, los que presenten patrones
similares en la construccion del juego, serdan mas proclives a tener una
alta afinidad con el modelo de juego blanco. Ello favoreceria una
adaptacidn a su nuevo contexto mucho mas rapida y fluida.

Defensa

Segmentacion de Modelos de Juego

E: de Juego

Cuatro en la defensa, cuatro mediocampistas y dos delanteros -
4-3-1-2,4-4-2.

+ %Tiempo con formaciones de 4 defensas
+ %Tiempo con formaciones de 3 defensas
+ %Tiempo con formaciones de 2 atacantes

Variables Clave

9eTiempo con formaciones de 4
centrocampistas

Menos atagues pesicionales enfrentados y mas transiciones, menos tiempo sin el
balén, un bloque medioy amplio con ayuda en las bandas, més ataques enfrentados
desde el interior, mayor tendencia a construir tras recuperar. Presidn mixta: alta en la

fase inicial + repliegue en defensa de propio campo. Agresividad tras perder la
posesion.

Incursiones Profundas del Rival
“hAcierto en Pases del Rival
Tendencia del Rival al pase large
Centros del Rival al Area
Tendencia del Rival a atacar en
posicional

Ataques mds posicionales, combinativos y largos. Menas juego por las bandas y
menos pases largos. Mayor facilidad para asentarse con el baldn. Ritmo de juego mas
alto. Capacidad para alcanzar zonas profundas del campo con la posesion. Salidas
rapidas tras recuperarel balén y contrapresion después de perder la posesion. Talento
individual para entrar al drea con regates.

Pases por Posesion

Tendencia a Centrar desde tres cuartos
Tendencia a lanzar pases a tercio final
Pases por Ataque Posicional

“hAcierto en pase largo

Mayor capacidad para generar disparos a través de ataques posicionales, logrando
una mayor calidad promedio en sus oportunidades tras la posesion. Mas toques en el
drea antes de un disparo, preferenciapor un pase extra y menor inclinacién a tiro
lejano. Centros y dltimos pases de alta calidad.

Ratio de tiros por ataque posicional
Goles Esperados por Posesion
Toques en Area por Posesion
Distancia Media de tiro

Tendencia a buscar duelos aéreos

* Se muestran algunas de las variables més explicativas por categaria, si bien para cada una se seleceionan 15-20 métricas

e )

]

Modelo de Juego Similar

Equipos de las 5 grandes ligas que presentan el mismo estilo que
€l Real Madrid en las cuatro facetas del juego.

egmenta

n de Modelos de Juego

Modelo de Juego Cercano
Equipos de las 5 grandes ligas que presentan el mismo estilo que el Real
Madrid en tres de las cuatro facetas del juego (incluida la fase de
construccian).

STODOOO®T v X
@O P OTBE ¥ O 0

Jc,

Modelo Similar en CONSTRUCCION

Equipos de las 5 grandes ligas que presentan el mismo estilo que el Real
Madrid en la fase de CONSTRUCCION

&

§o® W

S

El Modelo de Adecuacién otorga mas peso a aquellos centrocampistas que pertenezcan a equipos cuyo
modelo de juego se encuentre en alguno de estos grupos.

Acceso a App Web Interactiva

-
Streamlit
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Asignacion de Roles por Posicion

Este procedimiento trata de agrupar un conjunto de jugadores analizados, para una
posicidn en concreto, en diversos grupos o clusters.

En este ejemplo, observamos el resultado de un proceso de clusterizacién realizado
sobre centrocampistas centrales —se descartan extremos y centrocampistas ofensivos
salvo que hayan disputado suficientes minutos como pivotes o interiores-, en el que
empleamos diversas métricas consideradas descriptivas de estas posiciones —a la
derecha se observan las diferencias entre los grupos resultantes en varias de ellas-,
resultando en cuatro tipos de rol. Abajo, podemos conocer en qué se caracterizan y
cudles son sus diferencias. Ademas, mostramos qué jugadores pertenecen a cada uno
de los clusters resultantes.

ProgRuns/100Progressions
%

Prog/100Passes
Explicado: 11.22 3%

CC/100Rec
Explicado: 8.7’ Explicado: 8.69%

30
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: . ! :
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i 1 ! 1
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ShortMed/100Passes
Explicado: 8.51%

Successful defensive actions /100Rec
Explicado: 8.34%

§ ok ] I S
=T s

wyscout

LongPass/100Passes
Explicado: 8.01%

Datos de Temporada 2022/2023

Anchor Man / Volante Tapon (CRP)

Mas trabajo defensivo, menor volumen de participacion, estatico con
balény mas propenso al pase largo y hacia adelante. Especialistas
defensivos, especialmente en equipos que juegan directo.

Jugador Equipo Pais Score
Pepelu Valencia Spain 75
K. Stoger Bochum Austria 72
T. Savanier Montpellier France 67
R. Tapia Celta Peru 61
Y. Keitel Freiburg Germany 61

Mas pases largos, mas progresiones con pase, menos llegada al area,
méas pases a tercio final, mas estaticos con balon. Acompanantes del
pivote o interiores de base con responsabilidad en posesion.

Pedri Barcelona Spain 96

E.Palacios Bayer 04 Argentina 95
K.Laimer Bayern Austria 93
P.Gross Brighton Germany 92
Vitinha PSG Portugal 89

Deep-Lying Playmaker / Pivote Organizador (PVO)

Menos participacion en tres cuartos y mas volumen de juego, mas pases
cortos, menos progresiones por recepcion, menos envios a tercio final.
Pivotes organizadores e interiores de mucha posesion.

Roaming Midfielder / Interior Dinamico (IND)

Menos pases largos, mas progresion con baldn, més generacion de
oportunidades, menos progresiones por recepcion, mas llegada al area,
mas pases clave. Interiores creativos, moviles y/o llegadores-.

Jugador Equipo Pais Score Jugador Equipo Pais Score
Rodrigo Man City Spain 99 G. Lo Celso Tottenham Argentina 91
H. Calhanoglu Internazionale Turkey 91 F. Valverde Real Madrid Uruguay 89
D. Rice Arsenal England 86 D. Szoboszlai Liverpool Hungary 84
Aleix Garcia Girona Spain 84 D. Kamada Lazio Japan 79
G. Xhaka Bayer 04 Switzerland 83 N. Barella Internazionale Italy 76

[ Tendencia a Progresar con Conducciones
Variables Clave | Tendencia a Pasar hacia Adelante

para Segmentar 4 Ocasiones Creadas por cada Recuperacion

Centrocampistas

Propension a pasar en corto
. Volumen de acciones defensivas por cada Recuperacion

Acceso a App Web Interactiva
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Streamlit



https://scouting-profiler.streamlit.app/

| Andlisis de Contrataciones | Algoritmos de Similitud

zf‘ 2% VINICIUS J[I[JIQR . . ) o BEN Mide el grado de parecido existente entre dos jugadores mediante un indicador calculado a partir de distancias euclideas
79" Jugadores Similares <30 Afios | Sélo Primeras Divisiones wyscout L S establecidas a partir de las medidas mas explicativas para definir la forma de jugar de cada posicién. Ser util, pues, en casos
B en los que un equipo decida reemplazar a un futbolista buscando una copia lo mas parecida a éste.
Jugador Posicion Edad Equipo Pais Similitud Rol En este caso, observamos que el modelo prioriza, a la hora de buscar jugadores similares a Vinicius Jr, a extremos que
busquen el uno contra uno desde zonas muy abiertas y sean veloces, con grandes habilidades en el regate. Abajo, vemos en
J. Doku ED, El 21 Rennes Belgium 85.97 Extremo Autosuficiente detalle la comparacién entre Jeremy Doku y el brasilefio, adema3s de las variables que mayor influencia tienen a la hora de

e e B segmentar a los extremos dentro del modelo.
El 21 Kebenhavn Denmark 84.67  Extremo Profundo

M. Daramy
K. Mitoma 26 Brighton Japan 82,57 Extremo Autosuficiente g
B J. Doku | 87 Vinicius Janior | 88 @

,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,, ED E1 | Rennes | TMarkt Value: €18.0M i E',‘j’" nva:: ;mam v-h‘.;':;m ?r4m )
R Mirzov 2 Knimki Russia 8255 Extremo Autosuficente i gy

- 8 Expected Goals Variables mds Influyentes en el Modelo para Segmentar El
Galeno 25 Porto Brazil 82.1 Extremo Autosuficiente ShortMed/100Passes _

""""""""""""""""""""""""""""""" Crosses e Chances Created
D. Kutesa 25 Servette Switzerland 82.04 Extremo Autosuficiente CC/100Rec _
T. Keskinen 20 HJK Finland 8199  Extremo Profundo ‘

Crosses to Deep Areas Key passes
K. Kvaratskhelia 22 Napoli Georgia 81.26 Extremo Autosuficiente
. Accurate passes, % _
0. Dembélé ED, El 26 Barcelona France 804 Extremo Autosuficiente
fceslenions: THslento Desh Mowy Frogﬁun;;wumgressions_
Rafael Camacho 3 EI,DC 2 Aris Portugal 80.07 Extremo Autosuficiente Passes o penalty area /100Rec _
Bruma El 28 Sbraga  Guinea-Bissau 79,56 Extremo Autosuficiente Progressive Runs | Ball Receipts Progressions/100Passes -
V. Misidjan ﬁ El 29 Twente Netherlands 79.56  Extremo Profundo peehoohec -
. Dribbles Completed s Passes to penalty area DEEDCOMNE[EEC[DSSES,%DE!P -
0. Sahraoui % El 22 Heerenveen Norway 79.32 Extremo Autosuficiente
. " R - '. """"""""""""""" S _V Progression Ratio ttaratie dusks wons ik 0.00 00 004 0.06 0.08 0.10 o

Gabriel Martinell @ El 21 Arsenal Brazil 79.24 Extremo Autosuficiente 2 Bt ol
Everton w El 27 Flamengo Brazil 78.55 Extremo Autosuficiente s
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| Andlisis de Contrataciones | Sistemas de Adecuacién (e

MANCHESTER CITY B El algoritmo cuantifica y agrega el estilo de juego de los equipos para, posteriormente, perfilar a
Top DFC (<30afios) mas Adecuados al Modelo de Juego para la Posicion de DFC Wyscout ;\@\‘ cada futbolista de una posicién determinada en base a los indicadores mas relevantes. Asi, se
Solo Primeras Divisiones & puede identificar a aquellos jugadores que presenten una mayor adecuacion al rol deseado en un
determinado equipo y contexto tactico.
Los jugadores que el modelo devuelva presentaran unas condiciones mas adecuadas para
Jugador Equipo Posicion Pais Edad Adecuacion Rol satisfacer las necesidades del equipo al acudir al mercado. Por tanto, requeriran de un proceso de
- adaptacion més corto y conoceran mecanismos de juego similares.
D. Popov Dynamo Kyiv DFC Ukraine 24 90.38 Defensa con Toque A .
A. Kovacevié Ferencvéaros DFC Bosnia and Herzegovina 29 89.31 Defensa con Toque 4 COITIO se CGICUIG?
................................................................................................................................................................................................. Preferencia por Centrales de equipOS CUyO mOde|0 dejuegO guarde Slmllltud al
J. Sands Rangers DFC, MCD  United States 22 88,92 Defensa con Toque :

del Manchester City:
*  Sistemas de cuatro defensores (principalmente 4-3-3).

J. Gomez Liverpool DFC, LD England 26 88.7 Defensa con Toque O , o .
,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,,, *  Menos ataques posicionales afrontados y mds transiciones. Agresividad tras

P. Chatzidiakos ﬁ AZ DFC, LD Greece 26 87.94 Defensa con Toque perdlda. A ) ) o

e oot : *  Mas combinaciones por cada posesidn propia. Mds ataques posicionalesy
i : ,
B. Kalaica @ Lokomotiva Zagreb ~ DFC Croatia 25 87.58 Defensa con Toque mas largos.
¢ Individualmente, el jugador debe guardar similitud en estos indicadores al

V. Yermakov @ Chornomorets  DFC, LI Ukraine 30 87.25 Defensa con Toque central prototipo de aquellos equipos que presenten un modelo de juego
........ similar al del Manchester City.

Eder Militao @ Real Madrid DFC Brazil 25 86.97 Defensa con Toque :
——————————————————————————— : mas en el para DFC

V. Screciu @ Uni Craiova DFC, MCD Romania 23 86.91 Defensa con Toque ShortMed/100Passes _
""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""" rrograssesiioorrearessions || TGN

D. Zec @ Celie DFC Slovenia 23 86.79 Defensa con Toque
.................................................................................................................................................................................................................. : reamunssoorooessers |

E. Tapsoba $h BayerLeverkusen  DFC Burkina Faso 24 86.5 Defensa con Togue prognooeas=e: |

F. Dagerstal Lech Poznan DFC Sweden 26 86.07 Defensa con Toque Received passes per 90 _
""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""""" : DefActions/100Rec -

V. Baboglo Oleksandria DFC Ukraine 24 86.0 Defensa con Toque etensive duet [ -

nsive duels per efactions

M. Lacroix . Wolfsburg DFC France 23 85.48 Defensa con Toque fusrags pass lenath, m -

............................................................................................................................................................................................................................ raci perensive auers [

A. Rrahmani Napoli DFC Kosovo 29 85.41 Defensa con Toque oo o2 oos cos oos @i 012 i oie
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